
  

S i l v i a  F e r n á n d e z ,  P a t r i c i a  V e l á z q u e z ,  S o n i a  M a n d i n ,  E r i c S a n J u a n ,
J u a n  M a n u e l  T o r r e s

L e s  s y s t è m e s  d e  r é s u m é  
a u t o m a t i q u e s o n t - i l s  

v r a i m e n t  d e s  m a u v a i s  é l è v e s  ?



  

Deux méthodes pour résumer

Bon élève
• Bonne compréhension
• Sélection des idées importantes
• Contractions
• Reformulations
• Lexique personnel
• Abstracts

Mauvais élève
• Sélection de phrases clefs
• Concaténation des phrases 

sélectionnées => Extracts 
• Plus facile à mettre en œuvre !!

Système 
automatique

?



  

Stratégie :

~ 600 résumés d’élèves et étudiants : 
Collège, Lycée, Master

Systèmes automatiques :
CORTEX, ENERTEX, LSA
Copernic, Pertinence, Word

Déterminer le niveau scolaire auquel correspondent 
le mieux les systèmes automatiques

Comparaisons croisées 
ROUGE
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Les maisons bleues de ma tante.

Ma tante s’appelle Lulu.

J’adore sa maison.

Le bleu c’est ma couleur préférée.

J’ai des chaussures blues toutes neuves.

Pretraitement : mots filtrés, 
normalisés et lemmatisés 
(Porter, 1980; Manning & Schutze, 2000)

Résumés automatiques par extraction
Représentation vectorielle de textes
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Système automatique 1 : Cortex
Cortex es Otro Resumidor de TEXtos

(Torres-Moreno et al., 2001)



  

Système automatique 1 : Cortex…
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 Système automatique 2 : Enertex  
Energie Textuelle entre phrases
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(Fernández et al., 2007)

L’énergie du modèle magnétique d’Ising

Règle d’Hebb (réseaux neuronaux)



  

Le résumé est formé avec les phrases ayant la plus 
grande énergie absolue. 

Chaque élément de la matrice E représente l'énergie 
textuelle entre une couple des phrases.

 Système automatique 2 : Enertex…  
Energie Textuelle entre phrases
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Système automatique 3 : 
basé sur LSA

Principe (Landauer & Dumais 1997) :
• Deux mots sont proches s’ils apparaissent dans des 
contextes proches
• Deux contextes sont proches s’ils contiennent des mots 
proches

Corpus
Matrice 

d’occurrences

Matrice de 
résultats

Décomposition en 
Valeurs Singulières



  

Mot => vecteur 

Pomme

Tarte

Distance sémantique entre 
deux éléments = Cosinus entre 

les deux vecteurs

Paragraphe => vecteur somme 
des vecteurs des mots 

Pomme

Tarte

Vecteur du paragraphe  
« Tarte Pomme »

Système automatique 3 : 
basé sur LSA …



  

LSA : modélisation de la sélection des 
phrases importantes d’un texte

(Mandin, Dessus, Lemaire & Bianco, 2005)

Comme tous les herbivores, 
ou plus précisément….

Texte source
Phrase extraite du TS

TS

Phrase extraite du TS

Cosinus = 0,74

0 1
0,74

Phrases triviales 
du TS

Phrases 
importantes du TS



  

Recueil de résumés humains
Recueil de résumés humains 
(Lemaire et al., 2005)

Un feuillet d’exercices comprenant deux tâches a été 
distribué à chaque élève au étudiant :

résumer un premier 
texte1. ABSTRACT

s o u l i g n e r  3  à  5  
p h r a s e s  e s t i m é e s  l e s  
p l u s  i m p o r t a n t e s  d a n s  
u n  s e c o n d  t e x t e

2 .
E X T R A C T

s o u l i g n e r  3  à  5  
p h r a s e s  e s t i m é e s  l e s  
p l u s  i m p o r t a n t e s  d a n s  
u n  s e c o n d  t e x t e

2 .
E X T R A C T



  668 Total

167195129177Sous-total

14141414M2Université (22-23)

6766CAPLycée Professionnel (âge variable)

201914221ère

718648672nde

Lycée (16-18 ans)

344024393ème

222923294ème

Collège (13-15 ans)

ExtractsAbstractsExtractsAbstracts

Texte 2 (Éléphants)
523 mots, 18 phrases

Texte 1(Miguel)
382 mots, 24 phrases

Nombre de références

Niveau scolaire

Corpus de référence



  

• Évaluation qualitative par lecture directe 
échantillonnée

• Identification des experts
• Comparaison entre résumés humains des 

experts vs  résumés automatiques 
(ROUGE-2 et SU4)

Les ABSTRACTS humains 
comme références



  

La qualité des abstracts humains
M2 – Très bons résumés : Bien construits, phrases généralisées 

ou réduites, mots de liaison, cohésion

1ère – Très bons résumés : Courts et concis, synonymes, 
élimination, généralisation. Connecteurs, anaphores. Lecture 
fluide 

2nde – Résumés moyens : Longs, beaucoup de détails et de 
descriptions

3ème – Résumés insatisfaisants : Généralisations mais aussi des 
inventions. Pas de cohésion 

4ème – Très mauvais résumés :  Style narratif. Le contenu original 
est deformé

CAP - Très mauvais résumés :  Paraphrases, recours uniquement 
à des synonymes

Corrélation entre la qualité des résumés et le niveau scolaire 

qu
al

ité

EXPERTS



  

                                                    

                                                    

                                                    

                                                    

                                                    

                                                    

0 , 1 0 0 , 1 2 0 , 1 4 0 , 1 6 0 , 1 8 0 , 2 0 0 , 2 2 0 , 2 4
0 , 1 2

0 , 1 4

0 , 1 6

0 , 1 8

0 , 2 0

0 , 2 2

0 , 2 4

0 , 2 6

0 , 2 8

1

2

34 567 89

1 0

1 . E N E R T E X
2 . C O R T E X
3 . C O P E R N I C
4 . P E R T I N E N C E
5 . L S A _ a d u l t e s
6 . L S A _ l e m o n d e
7 . L S A _ e n f a n t s
8 . B a s e l i n e  2
9 . W O R D
1 0 . B a s e l i n e  1

M i g u e l
R é f e r e n c e s  a b s t r a c t s  M 2

 

 

R
O

U
G

E
-S

U
4

R O U G E - 2

                                                    

                                                    

                                                    

                                                    

                                                    

                                                    

0 , 1 0 0 , 1 5 0 , 2 0 0 , 2 5 0 , 3 0 0 , 3 5

0 , 1 6

0 , 2 0

0 , 2 4

0 , 2 8

0 , 3 2

0 , 3 6

0 , 4 0

123
4

5

67

89

1 0

1 . C O R T E X
2 . L S A _ a d u l t e s
3 . L S A _ l e m o n d e
4 . E N E R T E X
5 . L S A _ e n f a n t s
6 . B a s e l i n e  2
7 . C O P E R N I C
8 . W O R D
9 . P E R T I N E N C E
1 0 . B a s e l i n e  1

E l é p h a n t s
R é f é r e n c e s  a b s t r a c t s  M 2

 

 

R
O

U
G

E
-S

U
4

R O U G E - 2

La performance des systèmes 
selon les «experts»

6

5

1



  

1. Analyse de la sélection de phrases chez les 
humains

2. Peut-on caractériser des expertes dans el 
processus de sélection des phrases 
pertinentes ? 

3. Évaluation au niveau de phrases
4. Évaluation au niveau de n-grammes (ROUGE)
5. Analyse discriminant les niveaux scolaires

Les extracts humains 
comme références



  Les humains identifient presque les mêmes phrases importantes. 
Il est difficile de reconnaître les experts

Sélection des phrases chez les humains
Est-ce qu’il y a des expertes ?

Texte Éléphants
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Précision de systèmes

0,0Pertinence

0,50LSA_enfants, Copernic et Word

0,75Cortex, LSA_adultes, LSA_lemonde et Enertex

PSystèmes

0,0Word

0,25LSA_lemonde

0,50Cortex, LSA_adultes, LSA_enfants, Enertex, Copernic, Pertinence

PSystèmes

Éléphants

Miguel

Nb. Phrs. pertinentes
Nb. Phrs. rapportéesP =
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Évaluation plus fine avec ROUGE
Tous les niveaux scolaires confondus
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Performance moyenne des systèmes
Sur les deux textes
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Discriminant les niveaux scolaires
Mais, en fin…à quel niveau scolaire correspondent le mieux 

les systèmes de résumé automatique ?
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Textes longs et composites 
Est-ce que les systèmes génèrent des résumés qui tiennent 

compte de toutes les thématiques similairement aux « experts » ?
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Conclusions

• Nous avons présenté trois systèmes de 
Résumé Automatique par Extraction : Cortex, 
Enertex et un modèle basé sur LSA 

• Ces systèmes n’ont (presque) pas besoin de 
ressources linguistiques

• Leur performance est supérieure à celle 
d’autres systèmes testés 



  

Conclusions…

• Confronter les systèmes aux productions de 
« novices » (collégiens et lycéens)  et 
d’« experts » (étudiants)

• Les résumés générés par les systèmes les plus 
performants sont davantage similaires à ceux 
d’« experts » :
– Les algorithmes ne se limitent pas à de simples 

analyses fréquentielles et capturent les relations pas 
toujours évidentes qu’entretiennent les différents 
termes du texte 



  

Les systèmes de résumé 
automatique par extraction ne sont 
pas toujours aussi mauvais élèves 
que ce que l’on pourrait penser !
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